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INTRODUCCION Y PROBLEMATICA

Entre 2006 y 2020 la carga laboral en
radiologia aumentd mas de 500% poxr nuevas
tecnologias que generan mas datos. Empero,
los flujos de trabajo y el numero de
profesionales no han seguido el ritmo.

En México, el IMSS realiza cerca de 78 mil

estudios diarios, ‘atendidos por cerca de
2,300 radiologos y 4,700 teéecnicos.

Esta presion operativa exacerba un
problema latente: 1la tasa de error
diagndstico aumenta con la fatiga y 1la
carga de trabajo.




OBJETIVOS

General

Desarrollar un sistema de cribado automatizado mediante Machine Learning para el analisis y clasificacion de
imagenes radiograficas de abdomen, asi como la generacion de un informe preliminar para casos de normalidad,

para optimizar el flujo de trabajo del radiclogo en un plazo de 12 meses.

Especificos

Recopilar un dataset de estudios de radiogratiicos de abdomen anonimizados y etiquetados, estableciendo un
pipeline de datos reproducible en los primeros 3 meses del.proyecto. \

f
Entrenar y optimizar un modelo de red neuronal convolucional con una sensibilidad mayor al 95% y una precision

superior al 90% en la clasificacion binaria (Normal vs. Revision) sobre un conjunto de validacion, al concluir el sexto mes.

ares para loS casos clasificados como "Normal’,

Implementar un médulo para generar informes
ptacion del 90% por parte de un panel de radiélogos

empleando terminologia radiologica estandarizada, con
para el noveno mes.

Cuantificar el impacto del sistema en un entorno simulado, demostrando una reduccion del tiempo promedio de
interpretacion de estudios en al menos un 20% sin afectar la tasa de error diagnostico, antes del fin del duodécimo mes.




METODOLOGIA

Recoleccion de estudios de imagen radiologicos de archivos
hospitalarios (anonimos) y su respectiva interpretacion.

Estudio de
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Con el Sistema Método
Propuesto Tradicional

Analisis de impacto al simular cuantos estudios podrian ser
pre-clasificados como normales.



RESULTADOS

Se ha completado la etapa de investigacion documental,
revisando +20 articulos cientificos sobre IA en radiologia
validando la necesidad del proyecto. Se inicié la etapa de
etiquetado del dataset, con mas de 650 imagenes
procesadas de las 6,000 que conformaran el dataset
final, lo cual sienta las bases para iniciar el
entrenamiento del modelo en la siguiente etapa.

Con un desarrollo exitoso se espera entregar un modelo
preciso, con una Precisién Media (mAP) superior al 85%,
que ademas cuente con un moédulo de generacidon de
informes preliminares, para estudios que podrian ser
automatizados.




CONCLUSION

La viabilidad del proyecto es sustentada en la revisién de +25
articulos y 3 casos de estudio.

Se opt6 por enriquecer el etiquetado, ampliando el alcance de
focalizado en patologias, a incluir estructuras de referencia
anatémica, para mejorar el contexto del modelo.
 KIDNEY 2 (SEMI-AUTO
El reto principal es afinacién del modelo para superar el 95%
de sensibilidad objetivo.

Se anticipa que los mayores retos estaran en la fase de
entrenamiento y validacién del modelo.




